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ABSTRAK

ANALISIS SENTIMEN KOMENTAR YOUTUBE DIRTY VOTE II 03
MENGGUNAKAN MODEL DEEP LEARNING LSTM

Nama: Hafit Asdyarsin

NPM: 2255201104

Pembimbing: Muhammad Husni Rifqo, S.Kom., M.Kom.

perkembangan media sosial telah mendorong munculnya berbagai opini
publik terhadap isu politik yang berkembang di ruang digital. Salah satu konten
yang memicu beragam respons masyarakat adalah video YouTube “Dirty Vote II
03”. Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis dan mengklasifikasikan sentimen
komentar publik pada video tersebut menggunakan metode Long Short-Term
Memory (LSTM). Data yang digunakan dalam penelitian ini berjumlah 5.000
komentar yang diperoleh melalui YouTube Data API.

Tahapan penelitian meliputi proses crawling data, pembersihan data (cleaning),
case folding, normalisasi, tokenisasi, stopword removal, stemming, pelabelan data,
pembagian dataset, serta pelatihan dan pengujian model LSTM. Dataset dibagi
menjadi 3.731 data latih dan 933 data uji. Evaluasi model dilakukan menggunakan
confusion matrix serta metrik akurasi, precision, recall, dan F1-score.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa model LSTM mampu mengklasifikasikan
sentimen komentar dengan tingkat akurasi sebesar +85,53%. Nilai tersebut
menunjukkan bahwa model memiliki kemampuan yang baik dalam memahami pola
sentimen pada teks berbahasa Indonesia yang bersifat tidak terstruktur dan
mengandung bahasa informal. Penelitian ini membuktikan bahwa pendekatan deep
learning berbasis LSTM efektif digunakan dalam analisis sentimen komentar
YouTube pada isu politik serta dapat memberikan gambaran mengenai
kecenderungan opini publik di ruang digital.

Kata Kunci: Analisis Sentimen, YouTube, LSTM, Deep Learning, Klasifikasi
Teks, Opini Publik



ABSTRACT

SENTIMENT ANALYSIS OF YOUTUBE COMMENTS ON DIRTY
VOTE 11 03 USING A LONG SHORT-TERM MEMORY (LSTM)
DEEP LEARNING MODEL

Name: Hafit Asdyarsin
Student ID: 2255201104
Supervisor: Muhammad Husni Rifqo, S.Kom., M.Kom.

The rapid growth of social media has led to the emergence of diverse public
opinions regarding political issues in digital spaces. One of the contents that
generated significant public response is the YouTube video entitled “Dirty Vote 11
03”. This study aims to analyze and classify public sentiment in the comments
section of the video using the Long Short-Term Memory (LSTM) method. A total
of 5,000 comments were collected using the YouTube Data API.

The research stages include data crawling, data cleaning, case folding,
normalization, tokenization, stopword removal, stemming, data labeling, dataset
splitting, and LSTM model training and testing. The dataset was divided into 3,731
training data and 933 testing data. Model evaluation was conducted using a
confusion matrix along with performance metrics such as accuracy, precision,
recall, and F1-score.

The results show that the LSTM model achieved an accuracy of approximately
85.53% in classifying sentiment. This indicates that the model performs well in
identifying sentiment patterns in Indonesian unstructured text containing informal
language. The findings demonstrate that the deep learning approach based on
LSTM is effective for analyzing YouTube comment sentiment on political issues
and can provide insights into public opinion trends in digital platforms.

Keywords: Sentiment Analysis, YouTube, LSTM, Deep Learning, Text
Classification, Public Opinio
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BAB I

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Perkembangan media sosial telah mengubah cara masyarakat
mengekspresikan opini, terutama dalam isu-isu politik yang sensitif. Salah satu
konten yang memicu diskusi luas adalah video YouTube berjudul “Dirty Vote 11
037 yang tayang pada Oktober 2025. Film dokumenter tersebut menghadirkan
kritik terhadap pemerintahan Prabowo—Gibran dengan menyoroti dugaan praktik
oligarki serta sejumlah kebijakan kontroversial, seperti polemik distribusi LPG dan
pembahasan RUU TNI. Isu-isu tersebut memunculkan beragam respons dari

masyarakat dan memperlihatkan polarisasi opini di ruang digital.

Kolom komentar YouTube menjadi wadah utama bagi warganet untuk
menyampaikan pandangan, baik dalam bentuk dukungan, kritik, maupun tudingan
tertentu terhadap isi dokumenter. Sebagai platform berbagi video dengan jumlah
pengguna yang sangat besar, YouTube menyediakan data teks yang melimpah dan
relevan untuk dianalisis. Komentar-komentar tersebut mencerminkan dinamika
sosial yang berkembang serta dapat digunakan untuk memetakan kecenderungan
sentimen publik terhadap isu yang sedang hangat diperbincangkan. Penelitian
sebelumnya menunjukkan bahwa dominasi sentimen dalam komentar media sosial
dapat berubah-ubah bergantung pada konteks peristiwa, seperti kondisi ekonomi

maupun momentum politik tertentu.



Analisis sentimen merupakan salah satu pendekatan dalam pengolahan teks
yang bertujuan mengidentifikasi kecenderungan opini, baik positif maupun negatif,
dari data tidak terstruktur. Dalam konteks politik, hasil analisis sentimen dapat
memberikan gambaran mengenai tingkat penerimaan masyarakat terhadap
kebijakan pemerintah serta membantu pemangku kepentingan memahami pola
persepsi publik secara lebih cepat dan sistematis. Selain itu, pendekatan ini juga
berpotensi mendeteksi isu sensitif sejak dini dan menilai dampak percakapan digital

terhadap stabilitas sosial.

Untuk mengolah data komentar yang bersifat sekuensial dan kompleks,
penelitian ini memanfaatkan model Long Short-Term Memory (LSTM), salah satu
varian dari Recurrent Neural Network (RNN). Model ini dikenal mampu
menangkap ketergantungan jangka panjang dalam teks, termasuk karakteristik
bahasa Indonesia yang sering memuat bahasa gaul, singkatan, maupun bentuk tidak
baku. Dibandingkan metode klasifikasi tradisional, pendekatan berbasis deep
learning seperti LSTM umumnya menunjukkan performa yang lebih baik dalam
memahami konteks kalimat. Kinerja model dapat semakin ditingkatkan melalui
pemanfaatan teknik representasi fitur seperti embedding kata atau integrasi model

pralatih.

Berdasarkan uraian  tersebut, penelitian ini  bertujuan untuk
mengklasifikasikan sentimen komentar pada video “Dirty Vote II 037
menggunakan model LSTM guna mengetahui kecenderungan dominasi opini yang
berkembang di masyarakat. Evaluasi performa model dilakukan menggunakan

metrik akurasi, precision, dan Fl-score untuk memastikan efektivitas klasifikasi



pada data teks politik berbahasa Indonesia. Hasil penelitian diharapkan mampu
memberikan gambaran empiris mengenai respons publik pasca Pemilu 2024 serta
kontribusi film dokumenter tersebut dalam membentuk wacana politik di ruang

digital.

1.2 Rumusan Masalah

1. Seberapa efektif metode deep learning LSTM mengklasifikasikan sentimen
(positif, negatif) pada komentar film dirty vote II 03 di youtube yang
mengandung sarkasme dan konteks lokal?

2. Bagaimana evaluasi performa model LSTM (akurasi, precision, recall, F1-

score).

1.3 Pertanyaan Penelitian

1. Bagaimana kinerja model Long Short-Term Memory (LSTM) dalam
mengklasifikasikan sentimen komentar tersebut berdasarkan metrik akurasi,

precision, recall, dan F1-score?

2. Bagaimana pola kecenderungan opini publik yang tercermin dari hasil

klasifikasi sentimen terhadap pemerintahan pasca Pemilu 2024?

1.4 Tujuan Penelitian

Tujuan penelitian ini adalah untuk mengidentifikasi, mengklasifikasikan
opini masyarakat menjadi sentimen positif dan negatif, dan menganalisis sentimen
komentar pada video YouTube “Dirty Vote II 03" dengan memanfaatkan model

deep learning Long Short-Term Memory (LSTM), guna mengetahui



kecenderungan dominasi opini publik yang berkembang terhadap isu politik yang
diangkat, serta mengevaluasi kinerja model secara komprehensif menggunakan
metrik akurasi, precision, recall, dan F1-score dalam mengolah data teks berbahasa

Indonesia yang bersifat tidak terstruktur, informal, dan kontekstual.

1.5 Kerangka Kerja Penelitian (Research Framework)
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Gambar 1. Tahapan Penelitian
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